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« De l'image satellite a la Classification = Carte
« Classification = Simplification de I'information
a seulement quelques classes (généralement de 2  10/20)
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Classification supervisée
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e Quelques exemple d’algorithme
Maximum Likelihood, SVM (Support Vector Machine), Random Forest...

e Avantages

o S’adapte au besoin thématique et non uniquement radiométrique

comme pour la classification non supervisée

o Simple a utiliser
e Limitations

o Besoins de connaitre la zone et/ou photo-interpréter

o Définir des ROIs (Region Of Interest) représentatifs
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Classification supervisee
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Information radiométrique issues

de

e ROI

e Input Raster (RADAR Intensities,
Ratio, NDVI, Optical data....)
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Classification supervisée
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Classification supervisée .
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Classification supervisée
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Classification supervisée .
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Classification supervisée
Exemple du maximum de vraisemblance
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Limitation:

Necessite beaucoup de points
d’entrainement

o Necessite d’avoir des
statistiques gaussienne
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Classification supervisée .
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ONF International

Exemple d’un arbre de décision @

Band 2
A

D3

A
" A A° A
A
A A
A
D2 A‘ &‘A
A
A‘AAA

> Band 1

'{_J'"

NEdnternationa ‘i



ONF International
—

Classification supervisée ﬁ;
Exemple d’un arbre de décision @
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Classification supervisée
Exemple d’un arbre de décision
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Classification supervisée
Exemple d’un arbre de décision
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e Sur apprentissage
o Frontiere toujours linéaire
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Exemple de Random Forest @) |

e Utilise la classification par arbre de décision
® Pour améliorer la prédiction, utilise le principe du boosting
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Classification supervisée .
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Exemple de Random Forest © E—

® Génere un grand nombre d’arbre de décision (une Forét)
o Différents échantillon d'entrainements aléatoire
o Différentes bandes aléatoire

e Combinaison par vote majoritaire
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Classification supervisee

Exemple de Random Forest Doer |

A partir de 100 arbres les
frontieres de classes
sont plus précise

0 Trees
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Classification supervisée
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En résumé, pourquoi Random Forest ?

® Neécessite un nombre raisonnable de points d'entrainement
(mais toujours représentatif)

® Possible d’'utiliser n’importe quels indices quel que soit ses
statistique (Optical, Radar, Texture...)

e Autant d’indices que nécessaire : 1-10-100 et plus !!!

e Simple d’utilisation !

e Tres rapide
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Comment définir ses ROIs ?
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1. Choisir les classes
a. Qu’est ce que je cherche ?
b. Quel taille font mes classes ?
C. A priori que peu discriminer mes données ?

2. Créer ROI
a. Doivent étre représentatif (dans les données et dans
les paysages)
b. Le plus homogéne possible (pas trop non plus ;) )

NFEdnternationa f



Comment définir ses ROIs ?
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1. Choisir les classes
a. Qu’est ce que je cherche ?
b. Quel taille font mes classes ?
C. A priori que peu discriminer mes données ?

2. Créer ROI

a. Doivent étre représentatif (dans les données et dans
les paysages)
Le plus homogeéene possible (pas trop non plus ;) )
c. Faire simple
Décomposer en classe radiométrique (si possible)
Commencer avec les classes les plus simple
Ensuite ajouter de la complexité avec plus de
classes
d. Processus iteratif: Tester et améliorer les ROIs
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Comment améliorer sa classification ?

1.

# de pts d’entrainement > 200pts/classe
Ajouter des polygones

Controler ’homogénéité des ROI
environ 80% du polygone doit correspondre a la classe
annoncée

Les stats du classifieur et la qualité globale de la
classification doivent avoir les mémes tendance
Si excellentes stats=ROI non représentatifs—
ajouter des polygones dans des zone d’erreurs

Si mauvais résultats
ajouter des polygones dans des zone d’erreurs

Si toujours mauvais résultats
Fusionner les classes avec confusion
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Merci pour votre
attention
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